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Temas Selectos de Sistemas

Unidades de Competencia

1. Conceptos Basicos del Reconocimiento
de Patrones

Seleccion de Variables
Clasificacion Supervisada
Clasificacion no Supervisada
Procesamiento de Lenguaje Natural
Aplicaciones

OGN
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Evaluacion de la unidad de
competencia

Examenes 50%
Exposicion de una aplicacion  10%
Ejercicios 40%



Objetivo de la unidad de competencia

Analizar la aplicacion de los algoritmos y
técnicas del Reconocimiento de Patrones y
el procesamiento del lenguaje natural a la
mineria de datos y a los sistemas de
recuperacion de informacion.

28/09/2018 Job Morales Escobar



En esta presentacion se abordara
la aplicacion a la mineria de datos
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Posteriormente se trataran los
sistemas de recuperacion de
Informacion

Sistemas de Recuperacion de
[Informacion

Necesidad de
Informacion

Base de Datos
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Contenido

* Introduccion

» Conceptos de Mineria de Datos

 Presentar un panorama de la aplicacion de la Mineria de Datos
» Metodos utilizados en la mineria de datos

 Productos orientados a la Mineria de Datos

* Aplicacion de Mineria de datos



Introduccion

Ante la gran cantidad de datos,
documentos, informacion, imagenes,
etcétera, que se generan de manera
digital, la capacidad de procesarla
manualmente es sobrepasada y su
acumulacion da como resultado un
problema humanamente intratable.
Una  solucion, es  desarrollar
herramientas computacionales que
realicen ese trabajo.

S
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Asli, se han desarrollado
diversos tipos de
sistemas, desde sistemas
de iInformacion hasta
sistemas expertos, Sin
embargo, el usuario
necesita proporcionar
datos suficientes para
obtener el resultado.

Introduccidn

continuacioén

Hechos | -

Base de
Conocimientos

--_ '_Re'glias- | =

Maquina
de
Inferencias

Interfaz
de Usuario

=% Otros

Sistemas



Introduccion

continuacion

De manera ideal, el sistema deberia ‘Busco en datos ...
hacer la busqueda de relaciones
Interesantes entre los datos sin la
Intervencion del usuario. Con esta
premisa, se han desarrollado
diferentes tipos de mineros.
En este curso, se estudiara la s de @ Hlm Tt
aplicacion a la mineria de datos, en ‘
el entendido que existen aplicaciones
a la mineria de textos y de imagenes,
entre otras.




Definicion de Mineria de Datos

El proceso de extraccion de
conocimiento util y
comprensible, previamente
desconocido, a partir de
grandes cantidades de datos
almacenados en distintos
formatos.

28/09/2018 Job Morales Escobar
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Otra definicion de Mineria de Datos

Extraccion no trivial

Método: Mineria de textos

de informacion
Implicita, previamente
desconocida y
potencialmente util a
partir de datos.

estructurados

8’
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Una definicion mas

La exploracion y el
analisis -por medios
automaticos o
semiautomaticos- de
grandes cantidades
de datos con el fin de
descubrir patrones
con significado.

28/09/2018
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KDD, Mineria de datos y Campos

Relacionados

» Extraccion de patrones utiles en datos

Extraccion de conocimiento
Descubrimiento de informacion
Procesamiento de patrones de datos
Data mining

S

PROCESAMIENTO

DECISION

« Estadistica

DATOS J LﬂlNFﬂRMAElﬁN |j LHRESULTADG

« Analisis de datos
* Sistemas de manejo de informacion
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Tarea fundamental de la Mineria de Datos

* Encontrar modelos inteligibles
a partir de los datos.

 Desarrollar un proceso
automatico o semiautomatico

De tal forma que los patrones
descubiertos deben ayudar a la
toma de decisiones, y por tanto,
ser de beneficio a la
organizacion.

28/09/2018 Job Morales Escobar 17



KDD y Data Mining (Mineria de Datos MD)

* KDD es todo el proceso de
descubrir conocimiento Util a
partir de datos

* MD es un paso en el proceso

 Aplicacion de algoritmos para
extraer patrones

e Interseccion con otros campos

Inteligencia artificial

Reconocimiento de patrones

Bases de datos

Estadistica

Visualizacion de datos, etc.

28/09/2018 Job Morales Escobar 18
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Retos de la mineria de datos

1.Trabajar con grandes volumenes de

« 200

datos D

2.Usar las técnicas adecuadas para o S i) St Ng el
e, 2 LU oo
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Definiciones Basicas
( Fayyad, Piatetsky-Shapiro y Smith 1996 )

 Kdd, es el proceso no trivial de
Identificar patrones en datos que
sean validos, nuevos, potencialmente

atiles y entendibles
 Datos, es un conjunto de hechos

* Patrones, es una expresion en algun
lenguaje que describe un

subconjunto de datos o un modelo
aplicable a ese subconjunto

28/09/2018 Job Morales Escobar 21



Caracteristicas del KDD

* Proceso no trivial
 Preparacion de datos

BuUsqueda de patrones

« Evaluacién del conocimiento =, S
» Refinamiento ‘
» Involucra busquedas o _— | \
inferencias \\ w )]
\ \ //, /

* Los patrones deben ser validos
sobre nuevos datos, con algun
grado de certeza

28/09/2018 Job Morales Escobar 22




El proceso de KDD
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Arquitectura de los datos
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Datos de resumen
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Mineria de Datos

 Los Mineros, utilizan diferentes tecnicas
* Procesamiento automatico de grandes cantidades de datos

« Encontrar relaciones (reglas) gue no son visibles utilizando técnicas
tradicionales

 Reconocimiento de Patrones ofrece alternativas de solucién

28/09/2018 Job Morales Escobar 25



Aplicacion de KDD

* En Gobierno
* En el Organo Interno de Control

* En la Ciencia

« Empresas Financieras
 Manufactura

» Telecomunicaciones

« Comercio electronico

28/09/2018 Job Morales Escobar
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Aplicacion de KDD

* Empresas
« Toma de decisiones
* Optimizacion de recursos =M

* Herramientas de procesamiento ol C

automatico 4
* Descubrimiento de Conocimiento
en datos (KDD) "

» Metodos de mineria de datos
» Descubrimiento de patrones

28/09/2018 Job Morales Escobar
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Algunos Métodos Usados en Mineria

» Clasificacion supervisada » Clasificacion no supervisada
« Arboles de decision « Segmentacion
* Regresion « Agrupamiento
* Series temporales  Reglas de asociacion
 Clasificadores bayesianos  Patones secuenciales

« Maquinas de soporte vectorial

28/09/2018 Job Morales Escobar
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Aplicacion del Enfoque Logico Combinatorio
del Reconocimiento de Patrones

» Uso de variables cualitativas y cuantitativas.
* Criterios de comparacion por rasgo
* Funciones de semejanza

Permiten la generacion dereglas basadas en

los patrones encontrados en los datos con base
en la analogia.

28/09/2018 Job Morales Escobar 30



Como recordatorio:
En la clasificacion supervisada

 Se conocen las clases presentes
en el problema.

* Se tienen muestras de objetos de
cada clase a partir de las cuales
se obtiene un clasificador
“optimo”’’.

* El objetivo es clasificar nuevos

objetos con el clasificador
obtenido.

28/09/2018 Job Morales Escobar 31



En la clasificacion no supervisada

* Dos subtipos
* Libre (no se sabe el nimero de
grupos).
 Restringida (Este numero forma
parte del problema)

* Se tiene una muestra de objetos

* Se obtiene relaciones entre los
objetos de tal forma que se
obtienen los grupos presentes y los
objetos de cada grupo

28/09/2018 Job Morales Escobar 32



En seleccion de
variables

» Determinacion de los factores que
Inciden en la aparicion de un
fenomeno

 Reducir el numero de variables
Involucradas en un problema

Problema resuelto parcialmente en
problemas de clasificacion supervisada

28/09/2018 Job Morales Escobar
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Se recomienda revisar alguno de los
siguientes mineros comerciales

« SPSS Clementine

« SAS Enterprise miner

« DataEngine

 Oracle Data mining suit
* IBM SPSS Mining Suite
. Entre otros @ Clementine

28/09/2018 Job Morales Escobar
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Entre los desarrollados con software libre
para mineria de datos se pueden consultar:

B

0}, RAPID MINER

- =
i -
S8 WEKA
@' The University
of Waikato

28/09/2018 Job Morales Escobar

35



Una
Aplicacion
SRRNECOCIOSIN- ¥

Inteligencia de negocios

+ B ' 4. & M
1B HEEE ' R e =

N
S
v TianE | '!l"'.\ | J" 4.0




Descripcion y pronostico de patrones de
comportamiento

* Deteccion de diferencias significativas en los registros de
los sistemas automatizados

 Analisis dinamico de las bases de datos
* Pronostico de unidades con anomalias
* Descripcion de unidades con anomalias
* Mecanismos para Control Interno

28/09/2018 Job Morales Escobar 37



Algunos retos

 Tratamiento a grandes Bases de Datos
 Gran cantidad de variables
« COmo determinar tamano de las muestras

« CoOmo determinar de manera general la
validez de resultados de los resultados

* Mejorar la calidad de los datos
* Interaccion con usuarios
* Integracion con otros sistemas, ...

28/09/2018 Job Morales Escobar
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Guion Explicativo

« Este material esta desarrollado como apoyo al curso
presencial de la unidad de competencia “Aplicaciones” de
la UDA “Temas Selectos de Sistemas”, correspondiente a la
carrera de Ingenieria en Sistemas y Comunicaciones.

 Esta unidad de competencia es la continuacion de la unidad
de competencia Procesamiento de Lenguaje Natural.



Guion Explicativo

e Se recomienda estudiar el tema antes de la sesidn
presencial.

* Se recomienda seguir la secuencia en la que se presenta el
material para mayor comprension de los temas.

* Los temas se pueden consultar en extenso en las referencias
proporcionadas en la bibliografia.



Guion Explicativo

Se recomienda realizar ejercicios adicionales para
complementar lo visto en clase y el material presentado.

* Al final de la unidad, se expondra un articulo cientifico de
reciente publicacion donde se ilustre el desarrollo de
alguna técnica o su aplicacion.



