


Elaboracion de Prondsticos






Este material presenta las bases de |la elaboracion de pronésticos
como parte de los métodos cuantitativos aplicables en los
negocios que faciliten al alumno la toma de decisiones
esenciales generando en ellos el logro de ventajas
competitivas.

Este material se recomienda como apoyo en el estudios de
elaboracion de pronosticos, mejorando alcanzar los objetivos y
el proposito general de este tema.

En la primera parte se menciona informacion referente a los
pronosticos y posteriormente técnicas para la solucién de
problemas que apoye a la toma de decisiones.




Con apoyo de las imagenes generadas con los complementos de
Excel y otros softwares como spss incluidas en este material, el
alumno podra facilmente comprender y asimilar el
conocimiento.

El material didactico incluye desde la eleccion del prondstico,
analisis de las componentes para una serie de tiempo como el
método de pronastico.



»En la diapositiva 8 y 9 se da a conocer la presentacion del
trabajo, objetivo e introduccion del contenido de este tema

»De la dispositiva 11 a la 13 se presentan generalidades como
el concepto vy clasificacion de los pronodsticos.

» La diapositiva nUmero 14 y 17 muestran las consideraciones en
la eleccion de un método de pronostico, sus pasos y la eleccion
de |la técnica adecuada.

»Las series de tiempo y sus componentes se presentan en la
diapositiva numero 19 y 20.

»En la diapositiva numero 25 se aborda la auto correlacion que
es basica en las series de tiempo

»En la 30 se aborda el analisis de composicion.



»En la diapositiva numero 35 refiere al proceso de
descomposicion de las series de tiempo y los meétodos
existentes

» En la diapositiva numero 38 se define una regresion lineal.

»El proceso para la obtencion del coeficiente de correlacién se
presenta en las diapositiva 42 hasta la 54.

»Se concluyen los temas con la obtencion de la ecuacién de
regresion lineal desde la diapositiva 55 hasta la 58

» Finalmente las referencias consultadas para la realizacién de
este material se muestra en la diapositiva 59



Objetivo

Este material tiene el objetivo de dar a conocer la
manera practica de la elaboracion de un
pronostico mediante el uso de herramientas de
Excel y SPSS, ademas del analisis de sus
componentes que facilite y apoye la toma de
decisiones en los negocios.



Introduccion

En la actualidad la elaboracion de pronosticos como
parte de los meétodos cuantitativos son una
excelentes herramienta asi como ser de gran
utilidad en el desarrollo profesional y empresarial;
debido a que permiten analizar informacidon que
aporte elementos para la toma de decisiones de
una manera eficaz y objetiva. Tornandose una parte
importante en los negocios.
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PRONOSTICOS

CONECEPTO

Un Pronostico es el conocimiento anticipado de lo que
sucedera en un futuro mediante ciertos indicios, estudio,
historia previa, entre otros, que se suceden cumpliendo

una funcion de anuncio.
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CLASIEICACION Y. TIPOS DE PRONOSTICOS

—— -

Los pronosticos pueden clasificarse de la siguiente forma:

*+* POR SU ENFOQUE

Largo plazo.- son de enfoque exclusivo de la alta direccion. necesarios
para establecer el curso general

Corto plazo.- usado para disenar estrategias inmediatas y de mandos

medios.
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CLASIEICACION Y. TIPOS DE PRONOSTICOS |

Los pronosticos pueden clasificarse de la siguiente forma:

“* POR SU ALCANCE

Macro pronostico.- nivel pais

Micro pronostico.- a nivel de una empresa

*+* POR LAS VARIABLES EMPLEADAS
Cuantitativos.-manipulacion sofisticada de datos

Cualitativos.- no requieren manipulacion abierta de datos, utiliza el juicio



PRONOSTICOS

ELECCIONIDE UN METODO! DE PRONOSTICOS

Para la eleccion es necesario considerar los siguientes factores; nivel de
detalle, es decir el tipo de pronostico, que tanto facilita el proceso de la toma
de decisiones de los administradores de la organizacion por lo que para ello
debe considerarse:

» Tipo de producto (nuevo frente a establecidos),

» Objetivos (simple prediccion o necesidad de control) y

» Limitantes (costo, experiencia requerida o la prisa).
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/g

ELECCION/DE UNIIVIETODO! DE PRONOSTICOS |

Muchos métodos de pronasticos se eligen y se realizan solo con datos
historicos, otros se basan en el juicio subjetivo. Con datos de series de
tiempo, el patron de comportamiento de los mismos influye en la
decision de seleccion. Sin embargo el método elegido deben producir
un pronostico adecuado, oportuno y entendible.

El reconocimiento de que las técnicas de prondsticos operan con los

Aatnc ocoenaradnc nAar ciicacnc hictAricAc
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-==je - 4.-Aplicacion del
‘ modelo

J

2.-Manipulacién y ’
limpieza de datos
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olore da
Los datos sere S
o nho por lo que se
deben considerar los
criterios siguientes

para determinarlo

Técnica de
pronostico
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"ELECCION DE UNA TECNICA DE PRONOSTICO

Para quienes hacen pronosticos hay dos tipos de datos que son de

interés:

(] Datos de corte transversal.- Cuando las observaciones son del
mismo periodo

] Datos longitudinales,. Observaciones que se hacen a lo largo del

tiempo y se trabaja con las llamada “series de tiempo”
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 SERIES DE TIEMIPO

“HIE-
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ERIE DE TIEM ndenci

——— Tendencia Positiva

— Tendencia Negativa

—— Comportamiento Estacionario



PRONOSTICOS

)
N
b
S
R

s

Componentes de tendencia y.cicli

/ -

clas
‘ -

B

y &

- Componente ciclico: Cualquier secuencia
recurrente de puntos encima y abajo de la linea de
tendencia que dure mas de un afio.

Volumen

Linea de Tendencia

Tiempo

250

200

150
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Cuando se mide una variable a lo largo del tiempo, las observaciones
en diferentes periodos con frecuencia estan relacionadas o

correlacionadas y esta se mide con el uso del coeficiente de auto
correlacion.

Auto correlacion.-es la correlacion que existe entre una variable
retrasada uno o mas periodos consigo misma.

La grafica generada se lama CORRELOGRAMA
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AUTOCORRELACION CON MINITAB

Minitab - Sin titulo
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AUTOCORRELACION CON SPSS

1\_-4. Sin ttulo1 [ConpuntoDatosd] - IBM SPS5 5 - [}
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AUTOCORRELACION CON SPSS

Archivo Editar Ver Datos Transformar Insertar Faormato Analizar Marketing directo Graficos Utilidades Ampliaciones “entana Ayuda
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AUTOCORRELACION CON EXCEL

LT
'__LI Calibri (Cuerpa) mnm - A
Fm ~
Peg N K s - A
Portapapeles = Fuente [} Alineacion
Grafico 1 f
A B D E F H ]

Enero 123 1 123
2 |Febrero 130 2 130 Grafico
3 |Marzo 125 3 125
4 | Abril 138 4 138
5 |May 145 5 145 10
6 | 142 6 142 140
7 |lul 141 7 141
g |Agosto 146 8 146
9 |Septiembr 147 9 147
10 |Octubre 157 10 157
11 |Noviembre 150 11 150
12 |Diciembre 160 12 160
15
16
a
g

M

Celdas

En Excel solo se puede
obtener al obtener el
grafico; el valor de
determinacion R2 y a
partir de el se obtiene
la correlacion

r =+/R?
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ALISIS DE COMIPONED

ANA

+* TENDENCIA se denotacon T

Son movimientos de

describir una linea recta o una curva suavizada

Uno de sus métodos es a través de un modelo de
minimos cuadrados, se considera como método

formal.
e et
Tendencia lineal
\_ _J

largo plazo que pueden

.

Tendencia cuadratica

J

e —

Gréfica de andlisis de tendencia de C1
Modelo de tendencia lineal
Yt=2.154 + 04142 xt

uuuuuuuuuuuuuuuuu
MAPE 307510

C1

Tendencia exponencial




 DE COVIPONENTES

\/

¢ TENDENCIA se denota con T con otros métodos informales:

Media Movil: es la media de los precios durante un determinado periodo
de tiempo.

Suavizamiento: procedimiento que busca eliminar los cambios bruscos de
la serie

Grafica de promedio mévil de C1 Gréfica de suavizacion para Cl

Grafica de suavizacién para Cl
Método exponencial doble

Método exponencial simple
. Variable 20 “
—o— Actud Variable Variabl
— B Ajuﬂ'es al |—e— Actual A—A-A—A-A | g Actual
10 -4 - Pronésticos o —m Ajustes - —m Ajust
A IPde95.0% -4 - Prongsticos ~-# - Pronosticos
F—— 5 A —a - IP de950% —a - 1P de 95.0%
nnnnnnnnn
10
8 Longitud 3 / Constantes de suavizacién #%-#-%-# | Constante de suavizacion
Modidos do exactiond =t | abive) 0.622162 o 0696971
edidas de exactitu -
- {tender 0.053165 8
G s MAPE  20.8086 - ¥ ftendencia) - Medidas de exactitud
MAD 11556 g Medidas de exactitud "] MAPE 309132
MD 16000 MAPE 241957 6 RN MAD 14747
MAD 11115 MSD  3.3900
& MsD 20763
5 4
2 2
0 0 0
3 A 5 5 L 2 4 6 8 W B W 16 18 20 22 2 4 6 8 W ® 4 16 18 20 22
indice indice

indice
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+* ESTACIONALIDAD se denotacon S

Es un patron que se repite cada ano (comun en observaciones semanales,
mensuales trimestrales...etcétera). Es de gran importancia porque tiene
implicaciones inmediatas en el corto plazo.

1200 -

Ventas =0 o P R
de sal 100 \ & /\ | .'\ i ’__.#, -t
800 - y #\ J /| 'h #i ;ﬂ |
e 4/ % N &/ N A wf L & 'WERY ff
VYV Y NN NN

200 4

_-_—— Tiempo
1 4 7 10 13 16 49 22 25 28 31 324 3T 40 43 45
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¢ ESTACIONALIDAD se denota con S
Los métodos se basan en primero eliminar la tendencia y después suavizar la

componente irregular. Los valores estacionales se recopilan y se resume para
producir un numero indice que es un porcentaje que muestra los cambios a

traves del tiempo.
El método usado es el de |la proporcion del promedio movil.

Datos con Estacionalidad Datos DesestacionadOs
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Y= (23.376x+1870.2) ( Indice estacional )

Indice Ventas

Método de la proporcion del promedio movil. Trimestre ventas | estaconl proyectadas
(|'ndice en dos aﬁos) 2,195.96 048] 1,062.85
2,219.34 1.40 3,096.12

2,242.72 1.24 2,777.68

2,266.09 0.88 1,999.61

He 2,289.47 0.48 1,108.10

Paso 1: calcula el total movil a 12 meses 2,312.84 140]  3,226.56

2,336.22 1.24 2,893.49
2,359.60 0.88 2,082.12

Paso 2:calculo un total movil a dos anos
Paso 3: calculo de promedio movil centrado a 12 meses

Paso 4: dividir el total movil de dos anos entre 24 para obtener el
promedio movil centrado de 12 meses

Paso 5: calculo del indice al dividir el valor real entre el promedio
movil centrado a 12 meses.
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Descomposicion

‘::’/
Es la separacion de las componentes de la serie de tiempo.
Es una actividad basica en analisis de la coyuntura econdmica.

Nota: esta descomposicion puede realizarse usando Minitab
e e o — e =

«tab - Sin titulo

unitab - 5in titulo
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% %
1 7z 7
1 Z 7

Las principales razones de realizar la descomposicion de una serie de tiempo

son.
=]

« Examinar solo la tendencia refleja patrones
anteriores de comportamiento para desarrollar
modelos de tendencia utiles en la proyeccion y
pronostico.

» Al analizar factor Estacional se puede determinar si
la actividad comercial presenta alguna variacion
estacional que pueda considerarse para formular
planes futuros.

* Eldesempeinio ciclico del negocio puede influir en la
direccion de la planeacion del negocio.
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Modelos que relacionan los valores observados son:

(1 MODELO DE COMPONENTE ADITIVO

Y= T+S+l

(funciona cuando la serie tiene aproximadamente la misma variabilidad a lo largo de la serie)

(1 MODELO DE COMPONENTE MULTIPLICATIVO

Y=T*S*I
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La regresion lineal es una técnica estadistica utilizada para estudiar la relacion

entre variables (cuando la variable independiente es el tiempo se considera serie
de tiempo)

El Método de Minimos Cuadrados o Regresion Lineal se utiliza tanto para
pronosticos de series de tiempo como para pronosticos de relaciones causales.
En particular cuando la variable dependiente cambia como resultado del tiempo

se trata de un analisis de serie temporal.
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E. m

El objetivo de un analisis de regresion es determinar la relacion que existe entre

una variable dependiente y una o0 mas variables independientes. Para poder

realizar esta relacion, se debe postular una relacion funcional entre las variables.

REGRESION LINEAL
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ANALISIS DE REGRESION LINEAL SIMPLE

Para realizar el analisis se requiere obtener

s Coeficiente de correlacion [r]

El coeficiente de correlacion, comunmente identificado comoro R, es una
medida de asociacion entre las variables aleatorias X y Y, cuyo valor varia entre -

1y +1.

¢ Ecuacion de Regresion lineal

y= a+bx
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CORRELACION

El coeficiente de correlacion lineal ( r) mide el grado de intensidad de esta posible
relacion entre las variables. Este coeficiente se aplica cuando la relacion que puede
existir entre las variables es lineal (es decir, si representaramos en un grafico los

pares de valores de las dos variables la nube de puntos se aproximaria a una recta).

RELACION LINEAL RELACION EXPONENCIAL SIN RELACION
m 1] 0
§ ¢ [ <
b 3 &) o
o ‘ v v s . v
*o% o ? o
0 “G 'Q Y ' [ X |
u & v ) N “ J 9 [\
' 5 * L I y 0 q
" ) , 4 O e 06 I ¢
. . . " @ . R o ?

" 4 "4
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Correlacion lineal

| RELACION LINEAL POSITIVA

3
24 .
%8'
14 f'ﬁ
> 04 "
14 i'j
&
o
&
_24 °
-3 T T T T T
-3 2 -1 0 1 2 3
X

Positiva: si aumenta de manera
directamente proporcional

RELACION LINEAL NEGATIVA

Negativa: si es inversamente
proporcional
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Correlacion lineal

VARIABLES NO CORRELACIONADAS (r=0) CORRELACION LINEAL MNEGATIVA(r=-1)
9 — g —
e
8 - 5
®
T — T —
[ L ™
6 — 6 — ®
> s o > s 0

b o [ ] 5
4 — - o 4 — o
3 " 3 - e
2 7

T T T T T T T T I I I I I I I I

1 2 3 4 g G 7 8 1 2 3 4 5 6 T 8

No existe correlacion Existe correlacion
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VALOR DE LA CORRELACION

Escala de valores que puede tomar el valor r

e e — e —
Correlacion
neqativa .
J Ninguna
perfecta

i i i rorrelacian PR T i
Cﬂffemﬁlﬂﬂ CDTTE'?"?'“” CDW'E_’E'“” Correlacion Correlacion Correlacion
negaliva  negaliva  negativa positiva positiva  positiva

T fuerte moderada  debil T débil moderada  fuerte
| I

Correlacion
postiva
perfecta

-1.00 -0.50 0 0.50

1.00
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Coeficiente de correlacion (r)

A El coeficiente de correlacion lineal es el cociente entre la
covarianza y el producto de las desviaciones tipicas de
ambas variables.

A El coeficiente de correlacion lineal se expresa mediante la
letra r.
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Coeficiente de correlacion (r)

Propiedades del coeficiente de correlacion

1.EIl coeficiente de correlacidon no varia al hacerlo la escala de mediciéon. Es decir, si

expresamos la altura en metros o0 en centimetros el coeficiente de correlacion no varia

2. El signo del coeficiente de correlacion es el mismo que el de la covarianza.
 Si la covarianza es positiva, la correlacion es directa.
 Sila covarianza es negativa, la correlacion es inversa.

* Sila covarianza es nula, no existe correlacion.
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3. El coeficiente de correlacion lineal es un numero real comprendido

entre-1y1.(-1<sr<1)

4. Si el coeficiente de correlacion lineal toma valores cercanos a —1 la
correlacion es fuerte e inversa, y sera tanto mas fuerte cuanto mas se

aproxime ra -1

5. Si el coeficiente de correlacion lineal toma valores cercanos a 1 la
correlacion es fuerte y directa, y sera tanto mas fuerte cuanto mas se

aproximera 1.
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e 6. S| el coeficiente de correlacion lineal toma valores cercanos a

0, la correlacion es débil.

« 7.S5ir=10 -1, los puntos de |la nube estan sobre la recta
creciente o decreciente. Entre ambas variables hay dependencia

funcional
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Coeficiente de correlacion

Una evaluacion general de la correlacion de dos variables se puede

apreciar en un grafico de Excel en donde se evalua considerando la

e

iInformacion mostrada anteriormente

200,000

VENTAS

160,000 ¢ *

180,000

140,000 oy ¢*
120,000 +
100,000 5 +
80,000 FVENTAS
60,000
40,000
20,000

a
0 5,000 10,000 15,000 20,000 25,000 30,000 35,000
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El calculo del coeficiente de correlacion puede obtenerse con los complementos
de Excel como se muestra a continuacion

GASTOS DE

PUBLICIDAD
14,222
13,933
15,504
16,310
17,493
19,890
21,430
20,404
21,477
22,621
20,972
23,353
26,104
29,110
27,241
23,009
27,611

VENTAS

95,065

97,281
103,159
107,607
113,360
121,153
129,102
132,340
139,666
142,856
143,120
147,928
155,234
164,987
163,389
163,467
172,485

P

Analisis de datos

E

Funciones para analisis

Andlisis de varianza de un factor
Analisis de varianza de dos factores con varias muestras por grupo

DETNdENTE E
Covarianza
Estadistica descriptiva
Sugvizacion exponencial
Prueba F para varianzas de dos muestras
Andlisis de Fourier

Histograma

Cancelar
Ayuda

p
Coeficients de correlacion

Entrada
Rango de entrada:

Agrupado paor: @ Columnas
Filas
| Rotulos en la primera fila
Opciones de salida
@ Rango de salida: SEd4

En una hoja nueva:

En un libro nuevo

@

Aceptar

Cancelar

Ayuda

i

e e —
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Calculo de correlacion con SPSS

Se ha realizado una encuesta ficdepersonas | 3 | 5 | ASUEEREEEST | 4
preguntando por el numero de B itaciones | 2, | | 3 | 3
personas e —
gue habitan el hogar familiar y el Transform | Analyze Graphs Utilties  Add-ons Window  Help
s . o 5 E 3 # y B
numero de habitaciones que tiene la Bl B Repors |
Descriptive Statistics ;
casa. : : Edit “iew Data Transform | Analyze Graphs Utilities  Add-ons VAROOD Tatles )
La tabla siguiente recogea & €9 =Rk & repors » |7 RFM Analysis b
5 . 7 . Descriptive Statistics 4 2 b
informacion obtenida oo , Compare Means
VAR00001 | VAR000 = j 3 _
3 00 5 RFMAnalysis W s General Linear Model b
] 500 g ~Compare Means " Generalized Linear Models  »
— General Linear Model » 4 .
— 4.00 4 Generalized Linear Models  » MIEEU Models ’
| 6.00 4 Mixed Models b 3 comelate b T, Bivariate...
T jgg 2 imrmat_e : " E 3 Regression b %o Partial...
| : Eegression bee _ . o
] Laglinear b8 [ Ay b B B R
] MNeural Networks »
Classify [
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Calculo de correlaciéon con SPSS

wariables: )
= Options. .
[ varoooD | Lostons.. 4
& wARDODD2
B
Correlation Coefficients
[VlPearsan [ |Kendal's tau-b [ | Spearman
Test of Significance
(@) Two-tailed () One-tailed
"1 Flag significant correlations
Reset || carcel || Help

Wariahles: Options. |
| vaRODOD2 | & VARDDDD1 —
)
Correlation Coefficients
Pearson | | Kendall's tau-b [ | Spearman
Test of Significance
(@) Two-tailed () One-tailed
[ Elay significant correlations
Reset || Carcel || Help

ariahles:

‘ Options...

& vaR00002 & VARDODD —

K2

Correlation Coefficients
Pearson [ Kendall's tau-b [ ] Spearman
Test of Significance

(@) Two-tailed () One-tailec

[ FElag significant correlations

Reset || cancel || Help

Yariahles: |

& vARDDODI
& VARDDODZ

2]

Correlation Coefficients

Pearson [ | Kendall's tau-b [ | Spearman

Test of Significance
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Calculo de correlacion con SPSS

—— X AXIS T
m  Anakze | Graphs Utilities  Add-ons  Window  Help izﬁ:ssss; ‘l| IXAX | } Q—‘nj‘:ﬁ |
—_— 15
# & | chart Builder... | o ]
L.ﬁ Graphboard Template Chooser... ‘7| |§et Markers by |
-
Correlations 0002 Legacy Dialogs » | Il Bar. EpreT=——
2.00 1] 3-D Bar.. =] | |
_ WAROOO00! | WARODDDOZ 3.00 = Line.. par.emyRDWS
YARODOO1 Fearson Correlation 1 B33 400 e o o
Sig. (2-tailed) ATT 400 ® Pe.. el
] fi f 300 Higgh-L o
YWARDOODODZ  Pearson Correlation B33 1 300 B Boplot | o
. . S
Sig. (2-tailed) 177 i Errar Bar... £
[l G g A Population Pyramid
Scatter/Dat... Template
m Histogram... [(1use chart specifications from
Interactive r
Beset H Cancel || Help

Para obtener el grafico:

=Simple
Dot

ﬁ =imple [ E=T U
Scatter Scatter

s it Overlay |[: )% 3-O
o = = =%
t Scatter - Scatter

Define “ Cancel || Help
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Calculo de la ecuacion de regresion con complementos de Excel

nexiones Ordenar y filtrar
Analisis de datos ? X Regresion ? X
Eunciones para analisis Entrada
Prueba F para varianzas de dos muestras ~ J Rango ¥ de entrada: 5B51:5B511 .5
Analisis de Fourier Cancelar _ Cancelar
Histograma Rango X de entrada: SAST:SA51 575
kedia mavil
- . ) Ayuda Avuda
Generaglnn de numeras aleatorios Rotulos |:| Constante igual a cero =
Jerarguia y percentil - =
(] Nivel de confianza |35 |%
MMuestra
Prueba t para medias de dos muestras emparejadas Opciones de salida
Prueba t para dos muestras suponiendo varianzas iguales i —
(®) Rango de salida: 5131 Fig

(") En una hoja nueva:

D En un libro nuevo

Residuales

d Grafico de residuales
|:| Residuos gstandares Curya de regresion ajustada

Probabilidad normal
|:| Grafico de probabilidad normal
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Calculo de la ecuacion de regresion con complementos de Excel

Resumen

Estadisticas de la regresion

Coeficiente de
correlacion
multiple 0.24

Coeficiente de
determinacion

RA2 0.06
RA2 ajustado -0.06
Error tipico 4.32
Observaciones 10.00
ANALISIS DE VARIANZA
Grados de Suma de Promedio de Valor critico
libertad cuadrados los cuadrados F de F
Regresion 1 8.99 8.99 0.48 0.51
Residuos 8 149.41 18.68
Total 9 158.4

Coeficientes  Errortipico  Estadisticot Probabilidad Inferior 95%

Intercepcion 11.68 4.16 2.81 0.02 2.09
X 0.43 0.62 0.69 0.51 -1.00

Residuos

20
15

> 10

X Grafico de los residuales

X Curva de regresion ajustada

e ==—="7% " y=0.4324x + 11.676

Y

Pronéstico y

—— Lineal (Prondstico y)



= Calc E;tadl'stlcas| Grafica Editor Herramientas VMentana Ayuda Asistente
G Estadistica basica P ER Ry DB 2L 4[z==1E0| | P | B=E= 0 fiza ) | Regresidn X
:| | Regresian i| - Grafica de linea ajustada...
ANOVA L | Regresion b| lé Ajustar modelo de regresian... ':_" )“ Respuestas:
= - . . teney [~ Y
DOE ¥ | |#" Regresién ne lineal... i Mejeres subconjuntos... ¥
Graf d trol 3
MBS S T i Estudio de estabilidad NECs
Herramientas de calidad 3
§0/2017 - R . "t | factoriales... . .
Confiabilidad/supervivencia » Z S = e I b . Predictores continuos:
B . . contorno...
o BEE Analisis multivaniado L4 ’E‘fE Cuadrades minimos parciales... uperfici )(
Series de tiempo » ) X .
l_.£ Grafica de linea ajustada binaria... superpuesta de contornos...
Tablas 3 i i X X o
i Regresidn logistica binaria 3 Optimizador de respuesta...
Mo pararnétricos > i i ]
. i Eé Regresidan logistica ordinal...
Pruebas de equivalencia » % G e -
egresidn logistica nominal... " PP
Potencia y tamafic de la muestra ® 2 2 - Preditores categdricos:
Regresidn de Poisson 3
-
g
Fimitab - Sin titulo
Archivo Editar Datos Calc Estadisticas Grafica Editor Herramientas Modelo Qpciones | T e | Paso a paso |

5 || & D * 8 840 0@ =5
|

| J e J B Graficas... |

Resultados. Almacenamiento... |

Coeficientes

EE del

N
Término Coef Valor T Valor p WIF
Constante 1ll.&6%2 zZ.21 0.0zZ3
-4 0.43Z 0.6823 0.8%9 0.507 1.00

Ecuacidn de regresidm

¥ = 11.68 + 0.43Z x

~ ) Sesién I
. Ayuda Aceptar | Cancelar |
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Calculo de la ecuacion de regresion con SPSS

Analizar  Marketing directo

Graficos  Utilidades

Ampliaciones  Ventana

Ayuda

atos  Iransformar  [nsertar Formato

-
Analizar  Marketing directo  Graficos Utilidades ~ Ampliaciones

N e w AL 90 & P

Informes

Estadisticos descriptivos
Tablas

Comparar medias

Madelo lineal general

Modelos lineales generalizados
00 Modelos migos

WA Correlacionar

Rearesidn

Loglineal

Redes neuronales

Clasificar
Reduccidn de dimensiones

Escala

[= Modelado lineal automatico...
i:-_ll:ineales...
Estimacion curvilinea...

Minimog cuadrados parciales...

[ Logistica binaria...

s

Wﬁ Regresion lineal

Dependientes:

&5 VARDDDD3 -
&5 VARDDDD4

-

Bloque 1 de 1

[ & varoooos |

II
I
X

Graficos.

Guardar ...
Siguiente - =
i Dpciones.. |

Independientes

o
Método: |Intro *

Variable de seleccidn:

Etiquetas de caso:

Ponderacion MCP:

[ Aceptar ][ Pegar ][Bestamecer][ Cancelar ][ Ayuda ]

Coeficientes
de la ecuacion

Qrada
| mo

Resumen del modelo

E
estandar
R R cuadrado la estimacidn
095? 009 436576
a. Predictores: (Constante), VARDDO04
ANOVA?
Suma Media
cuad al cuadritica F Sig.
Regresidn 1,225 1 1,225 064 ‘BU?b
Residuo 133,664 T 19,095
Total 134,889 8
a. Variahle dependiente: VARD00D0S
b. Predictores: (Constante), VAR00004
Coeficientes”
Coeficiznte
estandal
B estandar Beta t Sig.
[{ 12,839 4,394 2,922 022
WYARD0D0D4 75 691 095 253 807

a. Variable dependiente: VAR000ODS







